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Figure 2. Photographs of prototype evolved antennas: (a) the best evolved antenna for the initial gain pattern
requirement, ST5-3-10; (b) the best evolved antenna for the revised specifications, ST5-33-142-7.
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Qual é o Algoritmo do
Algoritmo Genético?
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Quando vale a pena tentar
Algoritmos Genéticos?

Quais tipos de problemas?






Modelando o problema das
8 Rainhas






Mais de 4 bilhoes
de possibilidades!

(4.426.165.368 pra ser mais exato)
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Representacao Cromossomial

(Codificacao / Decodificacao)









— S=(1,1,3,1,3,4,4,6,5,3,5,8,7,2,8,6)



(11'03 Yo, L1,Y1,22,Y2,T3,Y3, T4,Y4,T5,Ys5, L6, Y6, L7, U?’)




S=(1,1,3,43,4,4,6,53,5,8,7,2,8,6)



S=(1,13.4,3.44,6,53,5,8,7,2,8,6)




_> S — (1,3,51216131214)




s = (Yo, Y1, Y2, Y3, Y4, Y5, Y6, Y1)
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g: quantidade de ataques entre as rainhas



Como calcular g?









Algumas solucoes
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Execucao

(Operadores genéticos)
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Gera Populacéao inicial

Hiperparametro:

Tamanho da populacéo
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Algum fithess = 1 ou numero
maximo de geracdes atingido.
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Selecao (por torneio)

De toda a populacao ...
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.2631578947368421, )

Quantidade de individuos no torneio
... escolho dois individuos aleatoriamente ...
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Crossover

De toda a populagao ... ... escolho dois individuos
aleatoriamente.

1352476 0]
0421677 6]
Hiperparametro:
¢ Probabilidade de crossover
Em seguida, escolho E gero dois novos individuos
aleatoriamente um ponto de combinando os genes depois

corte... do ponto de corte.
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Mutacao

Para cada individuo da ... percorro todos o0s
populagao ... genes, talvez, um seja
escolhido ...

[3 0635677 0]
—> LEEEERREE) Hiperparametro:

Probabilidade de mutacéo

... para sofrer uma pequena ... € gerar um novo individuo.
perturbacao ...

[3 0634677 0] [3 034677 0]
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Cases de aplicacao de
Algoritmos Geneéticos



Crédito: Alocacéo de limite global de credito PF.
Crédito: otimizacao de grupos homogéneos.
Workplace: alocagdo de pessoas e squads nas cadeiras. ¢ @

Busca dos hiperparametros para treinamento em Machine Learning.

Busca de topologias/arquiteturas de Redes Neurais.
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